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Abstrak

Perguruan tinggi merupakan institusi yang sudah pasti memiliki database dalam jumlah yang besar, misalnya
seperti : data akademik, data administrasi dan data mahasiswa. Pola atau pengetahuan dalam pengambilan
keputusan bersumber dari data tersebut apabila digali dengan tepat. Data yang dapat digali salah satunya seperti
pemahaman informasi pengelompokkan tipe mahasiswa potensial drop out. Hal ini penting untuk diketahui dan
dipahami. Memahami pengelompokkan dapat dilakukan dengan pemahaman dan pengungkapan pengetahuan
yang dimiliki. Pencegahan kegagalan dalam pengelolaan database merupakan salah satu bagian yang sangat
penting bagi manajemen perguruan tinggi. Ukuran keberhasilan atau prestasi mahasiswa dapat dilihat dari Indeks
Prestasi (IP) yang mencerminkan seluruh nilai yang diperoleh mahasiswa sampai semester yang sedang berjalan.
Dengan bantuan teknik data mining atau yang disebut dengan penggalian nilai tambah dari data yang berupa
informasi dari suatu basis data, seperti algoritma naive bayes, yang memungkinkan untuk menemukan
karakteristik-karakteristik dari nilai prestasi mahasiswa dengan menggunakan data base yang tersedia. Algoritma
naive bayes yang baik idealnya menghasilkan kelompok yang berbeda, meskipun dalam praktek pemisahan yang
sempurna biasanya tidak bisa dicapai.

Kata Kunci: Data, Naive Bayes, Mahasiswa,Pengelompokkan.

1. Pendahuluan

Suatu institusi yang memanfaatkan pengelolaan sistem informasi yang berbasis komputer dalam kurun
waktu berdirinya suatu institusi tersebut pastilah memiliki jumlah data yang cukup besar. Data yang dihasilkan
dan disimpan dalam sistem komputer dirancang agar cepat dan akurat baik dalam mengoperasikan maupun
administrasinya, dimana data yang dirancang digunakan untuk pelaporan dan analisa dalam penggunaan data.
Perguruan tinggi merupakan satuan pendidikan penyelenggara pendidikan tinggi yang dimana pasti memiliki
jumlah data yang sangat besar. Database perguruan tinggi menyimpan data akademik, administrasi dan data
mahasiswa. Data tersebut apabila digali dengan tepat maka dapat diketahui pola atau pengetahuan untuk
mengambil keputusan. Salah satu data yang dapat digali adalah pemahaman informasi mahasiswa yang
potensial drop out. Hal ini penting untuk diketahui dan dipahami. Pemahaman dapat dilakukan dengan
mengungkapkan pengetahuan yang dimiliki untuk memahami dan mengelompokkannya. Pencegahan kegagalan
dalam pengelolaan database merupakan salah satu bagian yang sangat penting bagi manajemen perguruan tinggi.
Pengetahuan ini dapat digunakan dalam membantu pihak perguruan tinggi untuk lebih mengenal situasi
mahasiswa dan dapat dijadikan sebagai pengetahuan dini dalam proses pengambilan keputusan untuk tindakan
preventif dalam hal mengantisipasi mahasiswa yang berpotensial drop-out, meningkatkan prestasi mahasiswa,
meningkatkan kurikulum, meningkatkan proses kegiatan belajar dan mengajar dan banyak lagi keuntungan lain
yang bisa diperoleh dari hasil penambangan data tersebut. Berdasarkan data yang didapat dari bagian Program
Studi (Prodi) di STMIK TIME, pada tahun 2011 mahasiswa yang mendaftar di kampus ini khususnya di jurusan
Teknik Informatika adalah sebanyak 161 orang. Akan tetapi, pada tahun 2015 jumlah mahasiswa yang berhasil
menyelesaikan kuliahnya dan mendapat gelar sarjana komputer (S.Kom) hanya tinggal 86 orang. Sedangkan
pada tahun 2012 mahasiswa yang mendaftar adalah sebanyak 176 orang dan pada tahun 2016 mahasiswa yang
berhasil wisuda dari angkatan 2012 hanya tinggal 102 orang. Dari data yang didapatkan ini, dapat diperoleh
kesimpulan bahwa jumlah mahasiswa yang mendaftar dan yang akan lulus 4 tahun kemudian masih memiliki
perbandingan yang sangat besar. Untuk itu pencegahan sangat perlu dilakukan agar dapat mengurangi jumlah
mahasiwa potensial drop out.

Ukuran keberhasilan atau prestasi mahasiswa dapat dilihat dari Indeks Prestasi (IP) yang mencerminkan
seluruh nilai yang diperoleh mahasiswa sampai semester yang sedang berjalan. IP diperoleh dengan cara
menjumlahkan seluruh nilai mata kuliah yang telah diambil dan membaginya dengan total SKS (Satuan Kredit
Semester). Ada beberapa faktor yang menjadi penghalang bagi mahasiswa mencapai dan mempertahankan IP
tinggi yang mencerminkan usaha mereka secara keseluruhan selama masa kuliah di perguruan tinggi. Faktor
tersebut dapat dijadikan target oleh pihak perguruan tinggi sebagai strategi untuk mengambil tindakan dalam

33


http://ejournal.stmik-time.ac.id/

34 Jurnal TIMES Volume 1X No 1, Juni 2020 hal 33 - 39

mengembangkan dan meningkatkan prestasi mahasiswa serta meningkatkan kinerja akademik dengan cara
memantau perkembangan kinerja mereka.

Evaluasi kinerja merupakan salah satu dasar untuk memantau perkembangan nilai prestasi akademik mahasiswa
di dalam perguruan tinggi dan pengelompokkan mahasiswa ke dalam kategori yang berbeda sesuai dengan
prestasi yang telah diraih sudah menjadi kewajiban dalam tugas mahasiswa. Dengan pengelompokkan
mahasiswa secara manual berdasarkan nilai rata-rata mereka, maka tidak begitu mudah untuk memperoleh
pandangan yang menyeluruh mengenai keadaan nilai prestasi mahasiswa. Dengan bantuan teknik data mining
atau yang disebut dengan penggalian nilai tambah dari data yang berupa informasi dari suatu basis data, seperti
algoritma naive bayes, yang memungkinkan untuk menemukan karakteristik-karakteristik dari nilai prestasi
mahasiswa dengan menggunakan data base yang tersedia. Algoritma naive bayes yang baik idealnya
menghasilkan kelompok yang berbeda, meskipun dalam praktek pemisahan yang sempurna biasanya tidak bisa
dicapai.

2. Landasan Teori

Perangkat Lunak (software) adalah program komputer yang terasosiasi dengan dokumentasi perangkat
lunak seperti dokumentasi kebutuhan, model desain, dan cara penggunaan (user manual). Sebuah program
komputer tanpa terasosiasi dengan dokumentasinya maka belum dapat dikatakan perangkat lunak (software).
(Rosa A.S, M. Shalahuddin; 2011: 2-4)

Menurut Gonunesco (2011) dikutip oleh Prasetyo (2014) nama data mining sebenarnya mulai dikenal sejak
tahun 1990, ketika pekerjaan pemanfaatan data menjadi sesuatu yang penting dalam berbagai bidang, mulai dari
akademik, bisnis, hingga medis. Data mining dapat diterapkan pada berbagai bidang yang mempunyai sejumlah
data, Daryl Pregibon menyatakan bahwa “data mining adalah campuran dari statistik, kecerdasan buatan, dan
riset basis data” yang masih berkembang (Gonunesco, 2011). Menurut (Prasetyo, 2014) pengertian data mining
cukup sulit dijelaskan dengan gambar jika mengingat data mining juga merupakan gabungan dari beberapa
bidang ilmu. Berikut terdapat beberapa pengertian data mining yang secara naratif mempunyai beberapa maksud
yang mirip yaitu:

1.  Pencarian otomatis pola dalam basis data besar, menggunakan teknik komputasional campuran dari
statistik, pembelajaran mesin, dan pengenalan pola.
2. Pengekstrakan implisit yang sebelumya belum diketahui secara potensial adalah informasi berguna dari

data.
3. llmu pengekstrakan informasi yang berguna dari set data atau basis data besar.
2. Eksplorasi otomatis atau semiotomatis dan analisa data dalam jumlah besar, dengan tujuan untuk

menemukan pola yang bermakna.
3. Proses penemuan informasi otomatis dengan mengidentifikasi pola dan hubungan tersembunyi dalam data.
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Gambar 1.Tahap-tahap penambangan data

Tahap — tahap tersebut, bersifat interaktif dimana pemakai terlibat langsung atau dengan perantaraan

knowledge base.
Pembersihan data
Integrasi data
Transformasi data
Aplikasi teknik penambangan data (data mining)
Evaluasi pola yang ditemukan
Presentasi pengetahuan

Naive Bayes merupakan algoritma klasifikasi yang sederhana dimana setiap atribut bersifat independent
dan memungkinkan berkontribusi terhadap keputusan akhir (Xhemali, et al. 2009: 42).
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Dasar dari teorema Naive Bayes yang dipakai dalam pemrograman adalah rumus bayes yaitu sebagai
berikut:

P(X[H)P(H)
P(X)

P(H|X) =

dimana P(H|X) merupakan probabilitas H di dalam X atau dengan bahasa lain P(H|X) adalah persentase
banyaknya H di dalam X, P(X|H) merupakan probabilitas X di dalam H, P(H) merupakan probabilitas prior dari
H dan P(X) merupakan probabilitas prior dari X.

Drop Out adalah keluar dari sekolah/universitas maupun instansi pendidikan formal sebelum waktunya,
atau sebelum lulus. Drop out seperti ini perlu dicegah, oleh karena hal demikian dipandang sebagai pemborosan
bagi biaya yang sudah terlanjur dikeluarkan seorang siswa atau mahasiswa. Banyaknya peserta didik yang drop
out adalah indikasi rendahnya produktivitas pendidikan. Tinginya angka drop out juga bisa mengganggu angka
partisipasi pendidikan atau sekolah.

Pada umumnya di instansi-instansi pendidikan sekarang ini dibedakan 3 hal sehubung dengan masalah
ketidakhadiran. Penyebab ketidakhadiran tersebut diantaranya adalah adanya ijin, sakit dan tanpa keterangan
(alpa). Tetapi ketiga hal tersebut akan menyebabkan sebuah masalah jika dalam jumlah yang sering dilakukan
oleh peserta didik. Salah satu akibat yang akan diterima oleh peserta didik adalah sebuah pilihan yang harus
diterima yaitu sebuah pernyataan drop out dari tempat dia menuntut ilmu.

Mahasiswa adalah seseorang yang belajar di perguruan tinggi, di dalam struktur pendidikan di
Indonesia mahasiswa memegang status pendidikan tertinggi diantara yang lain.

Mahasiswa adalah setiap orang yang secara terdaftar untuk mengikuti pelajaran disebuah perguruan
tinggi dengan batasan umur sekitar 18 — 30 tahun. Mahasiswa merupakan suatu kelompok dalam masyarakat
yang memperoleh statusnya, karena adanya ikatan dengan suatu perguruan tinggi. (Sarwono,)

3. Metode Penelitian
Metodologi penelitian yang digunakan dalam pembuatan skripsi ini adalah:

1. Studi Literatur
Studi literatur yang dilakukan dalam penelitian ini adalah mengumpulkan bahan referensi baik dari buku-
buku, jurnal, makalah, internet dan beberapa sumber lainnya.

2. Pengumpulan Data
Pada tahap ini akan dilakukan pengumpulan data mahasiswa akademik program studi S1 Teknik
Informatika dan STMIK TIME 2015/2016.

3. Analisis Permasalahan
Pada tahap ini dilakukan analisis terhadap hasil studi literatur untuk mengetahui dan mendapatkan
pemahaman mengenai metode naive bayes untuk menyelesaikan masalah pengelompokan mahasiswa yang
potensial drop out melalui suatu indeks prestasi mahasiswa akademik.

4.  Perancangan Sistem
Pada tahap perancangan sistem dilakukan perancangan sistem, pengumpulan data dan merancang
antarmuka. Proses perancangan dilakukan berdasarkan hasil analisis studi literatur yang telah didapatkan.

5. Implementasi Sistem
Pada tahapan implementasi sistem ini akan dilakukan pengkodean program dalam sistem komputer
menngunakan bahasa pemrograman Visual Basic 2010 dan database MySQL 5.

6. Pengujian
Pada tahap ini akan dipastikan apakah sistem pengelompokan mahasiswa drop out pada program studi
Strata-1 Teknik Informatika yang telah dibuat sudah berjalan sesuai harapan

7. Dokumentasi dan Penyusunan laporan
Pada tahap ini dilakukan dokumentasi hasil analisis metode naive bayes untuk menyelesaikan masalah
pengelompokan mahasiswa potensial drop out program studi S-1 Teknik Informatika STMIK TIME
angkatan 2015/2016.

4, Hasil Penelitian
Pada tahap hasil sistem ini akan dibahas mengenai penerapan dan aplikasi dari hasil analisis dan
perancangan sistem yang telah dipaparkan dalam bab sebelumnya, serta perangkat yang dibutuhkan untuk
menjalankan aplikasi ini.
1. Halaman Menu Utama Aplikasi
Halaman ini menunjukkan halaman awal pada saat membuka aplikasi. Pengguna cukup memilih tahun
ajaran dan menekan tombol proses.
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Aplikasi Pengelompokan Mahasiswa Potensial

an Menggunakan Metode Naive
gda STMIK TIME

Gambar 2. Halaman Menu Utama Aplikasi

2. Halaman Pembacaan Data IP Mahasiswa
Halaman ini menunjukkan halaman data mahasiswa pada tahun angkatan yang dipilih untuk melanjukan
pengguna cukup menekan tombol proses.
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Gambar S.ﬁalaman bgmbaca;ﬁ Data IP Mahasiswa

3. Halaman Proses Perhitungan
Halaman ini menunjukkan halaman proses dimana pengguna dapat memilih jenis kelamin, persentase
absensi, status pekerjaan, dan indek prestasi pada mahasiswa dan melakukan hitungan.
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Gambar 4. Halaman Proses Perhitungan

4. Halaman Proses Jenis Kelamin
Halaman ini menunjukkan halaman proses dengan pemilihan jenis kelamin dan menekan tombol cari.
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Gambar 5. Halaman Proses Jenis Kelamin

5. Halaman Data Jenis Kelamin
Halaman ini menunjukkan halaman data jenis kelamin sesuai dengan pilihan pengguna.
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Gambar 6. Halaman Data Jenis Kelamin

6. Halaman Proses Persentase Absensi
Halaman ini menunjukkan halaman proses dengan pemilihan persentase absensi dan menekan tombol cari.
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Gambar 7. Halaman Proses Persentase Absensi

7. Halaman Data Persentase Absensi
Halaman ini menunjukkan halaman data persentase absensi sesuai dengan pilihan pengguna.
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Gambar 8. Halaman Data Persentase Absensi

8.  Halaman Proses Status Pekerjaan
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Halaman ini menunjukkan halaman proses dengan pemilihan status pekerjaan dan menekan tombol cari.
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Gambar 9. Halaman Proses Status Pekerjaan

9. Halaman Data Status Pekerjaan
Halaman ini menunjukkan halaman data status pekerjaan sesuai dengan pilihan pengguna.

o — s
o Togm P R —— =——
v ol o Mk [33 ks
oz s olse e Testion 38 an
o F Ty [ T i
0007 205 Perempuan Bakega. Mendah EL] Orep Out
0008 015 Perempun Bekens Teisk Merdesh |18 Drop O
o T, o T e
0013 Labd-Lats Bakegs. Merdeah 36 Lukss.
e olss bvam Tescin 35 s
s [, T e
o0 Pasroan —[owan [ R w0
2o o o Tak Mok 33 oep0u
£ olse e ek 38 an
wss P —— T i
0026 Lakd-Laks Bakega. Tickak Meriah 35 Orep Out
0027 Perempuan Bekena Mendcah kL) Drop Out
st Puran Bt 12 ™
0032 Perempuan Bekega Tidak Merdah 3 Lukss.
s olse bwam k31 ke
i P, W12 b0
o3 2018 Lo Bk etk e o Ce =

Gambar 10.=Halaman Data Status Menikah

10. Halaman Proses Indek Prestasi
Halaman ini menunjukkan halaman proses dengan pemilihan indek prestasi dan menekan tombol cari.
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Gambar 11. Halaman Proses Indek Prestasi

11. Halaman Data Indek Prestasi
Halaman ini menunjukkan halaman data indek prestasi sesuai dengan pilihan pengguna. Halaman
indek prestasi ditunjukkan pada gambar 4.11.

data
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Gambar 12. Halaman Data Indek Prestasi

Halaman Pilihan Cetak
Halaman ini menunjukkan proses pilihan cetak dengan metode naive bayes dan menampilkan pada hasil

perhitungan.
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Gambar 13. Halaman Pilihan Cetak

Kesimpulan
Adapun kesimpulan yang diperoleh oleh penulis antara lain Aplikasi Pengelompokan Mahasiswa

Potensial Drop Out yang dirancang oleh penulis dapat memberikan informasi lebih awal kepada instansi
perguruan tinggi untuk menyadari mahasiswa yang akan terkena drop out. Dan Aplikasi Pengelompokan
Mahasiswa Potensial Drop Out dapat mengelompokkan mahasiswa berpotensial drop out akademik agar
kecenderungan terhadap mahasiswa drop out dapat berkurang serta dapat meningkatkan akreditas dan pendapat
dari kampus itu sendiri. serta Aplikasi Pengelompokan Mahasiswa Potensial Drop Out yang dirancang dapat
melakukan pengelompokan data menggunakan metode navis bayes pada aplikasi pengelompokan mahasiswa
potensial drop out.
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